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 الاهداء
دت انؼهى ً الى َقش في صدزُ  ,الى يٍ غسض في ذارِ ديدٌيخ انطًٌح ً الاػزًبد ػهَ الله ثى ػهَ اننفط 

 الدجزغَ ً الدساو ... أثِ انؼصّص  الذبيخ ً تحدُ انراد نهٌصٌل الى ٌ انؼطبء ً الاَفخ ً ػه

الى انقهت اننبصغ ثبنجْبض ......  ,الى زيص الحت ً ثهعى انشفبء  ,الى يٍ ازضؼزني الحت ً الحنبٌ 

 ايِ الحجْجخ .

 دين دْبنتي ... اخٌرِ الى انقهٌة انطبىسح انسقْقخ ً اننفٌض انبرّئخ الى زّب

 شًجتي انغبنْخ  ....  الى يٍ ًقفذ يؼِ ًظبَدرني في انعساء ً انضساء

 الى كم يٍ ظبَدَِ ً قدو لي اندػى ً الدؤاشزح ً اَبز لي دزًة الدؼسفخ ً يعبنكيب .

 اهدي                                                                                                                                     

 الى الجميع انتاجي العلمي                                                                                                               
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 شكر و تقدير
في يثم ىره انهذظبد ّزٌقف انيراع قجم اٌ يخط الحسًف نْجًؼيب في انكهًبد رزجؼثس الادسف ً ػجثب 

ثيرح تمس في الخْبل ً لا ّجقَ ننب في نهبّخ الدطبف الا قهْلا يٍ اٌ يحبًل تجًْؼيب في ظطٌز  ً ظطٌز ك

 انركسّبد ً صٌز تجًؼنب ثسفبق كبٌَا الى جبَجنب .......

انٌاجت ػهْنب شكسىى ًًداػيى ً نحٍ نخطٌ خطٌرنب الاًلى ً نخص بجصّم انشكس ً انؼسفبٌ الى كم يٍ 

َب يٍ ثنْبد فكسح نْنير دزثنب الى الاظبررح اشؼم يذؼخ في دزًة ػًهنب ً يٍ ًقف ػهَ الدنبثس ً اػطب

 . انترثْخ الأظبظْخانكساو في كهْخ 

رفضم ثبلاشساف ػهَ رُ ( انأ.و.د. فساض محًد اظٌد     )  ً َزٌجو ثبنشكس الجصّم الى الاظزبذ

 الله ػنب كم خير ً نو ينب كم انزقدّس ً الادتراو.  ىرا انجذث فجصاه

ً انرُ لاشيني في اننصخ ً  (دْدز نجى ػجٌدو.و. لا اَعىصبدت انكسو الاظزبذ )كًب 

 دزَ اظزٌٍ انجذث ػهَ ظٌقو فهو ينب كم الايزنبٌ ً انشكس . ًذنم انصؼٌثبد  انزٌجْو

                                                                                                                             الباحث                                                                                                                                         
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 انًحزىيبدجذول 

 انصفحخ انًىضىع 

 1 اٌٛاعٙخ

 2 ا٠٢خ اٌمشآ١ٔخ 

 3 الإ٘ذاء

 4 اٌشىش ٚ اٌزمذ٠ش 

 5 اٌخلاطخ 

 7-6 لبئّخ اٌّؾز٠ٛبد 

 11-8 انفصم الأول 

 9 اٌّمذِخ 

 01 ِشىٍخ اٌجؾش 

 01 أ١ّ٘خ اٌجؾش 

 01 ٘ذف اٌجؾش

 01 خطٛاد اٌجؾش

 00 ١٘ى١ٍخ اٌجؾش 

 00 رؼش٠ف اٌّظطٍؾبد 

 م انثبَي انفص

 انزؼرف ػهً الاًَبط

12- 15 

 01 ر١ّٙذ: اٚلا 

 01 اٌخطٛاد اٌؼبِخ ٌٕظبَ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ: صب١ٔبً 

 02 ؽشق اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ: صبٌضبً 

 03 رطج١مبد اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ: ساثؼبً 

 انفصم انثبنث 

 الادواد و انزمُيبد 

16-23 
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 01 ر١ّٙذ: أٚلاً 

 01 اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ : صب١ٔبً 

 01 ططٕبػ١خ ِىٛٔبد اٌشجىخ اٌؼظج١خ الا: صبٌضبً 

 01 خظبئض اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ : ساثؼبً 

 01 ِضا٠ب ٚ ػ١ٛة اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ : خبِغبً 

 09 ؽشق اٌزؼٍُ فٟ اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ : عبدعبً 

 01 أٛاع اٌشجىبد اٌؼظج١خ : عبثؼبً 

 00 رطج١مبد اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ : صبِٕبً 

 00 اٌّبرلاة: ربعؼبً 

 00 أغشاع اٌّبرلاة : ػبششاً 

 00 بد اٌّبرلاة ػشش : ِىٛٔاؽذٜ 

 انفصم انراثغ 

 الاطبر انؼًهي 

24-47 

 25 : ششػ آ١ٌخ اٌؼًّ أٚلاً 

 33 ثذء اٌؼًّ: صب١ٔبً 

 43 : اٌىٛد إٌٙبئٟصبٌضبً 

 انخبرًخ 

 )الاسزُزبجبد و انزىصيبد (

46 

 47 صبدر ًان
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 خلاصخ انجحث 

 إٔٗ. اٌؾذ٠ضخ اٌزىٍٕٛع١ب فٟ ٌلا٘زّبَ ِض١ش ِغبي ٘ٛ الأّٔبؽ ػٍٝ اٌزؼشفاْ ِغبي              

 ثطشق بَاٌم١ ٠ّىٕٕب ؽ١ش. ٌخظبئظٙب ٚفمبً ِخزٍفخ فئبد إٌٝ ِخزٍفخ ٌىبئٕبد رظ١ٕف ػٍُ

 ٚ. اٌخ...  الإؽظبئ١خ ٚاٌزظ١ٕفبد الاططٕبػ١خ اٌؼظج١خ اٌشجىبد ِضً ٌٍزظ١ٕف ِخزٍفخ

 ، Perceptron ِضً اٌؼظج١خ ٌٍشجىخ اٌزذس٠ت خٛاسص١ِبد ِٓ اٌطشق ِٓ اٌؼذ٠ذ  ٕ٘بن

Backpropagation ٚ Adaline . 

 اٌىلاَ ػٍٝ ؼشفاٌز ِضً اٌزطج١مبد ِٓ اٌؼذ٠ذ ػٍٝ الأّٔبؽ ػٍٝ اٌزؼشف ػٍُ ٠ؾزٛٞ       

 . إٌخ. …الأطبثغ ثظّبد ػٍٝ ٚاٌزؼشف إٌض ػٍٝ ٚاٌزؼشف اٌٛعٖٛ ػٍٝ ٚاٌزؼشف

 ٚ اٌؾشٚف ػٍٝ ٌٍزؼشف ِششٚع فبْ ٘ذف ٘زا اٌجؾش اٌؼًّ ػٍٝ رظ١ُّ ٌزٌه ٚ      

 ِٓ ِأٌف ّٔٛرط ثبخز١بس لّذ لذ ٚ ٌٍزؾش٠ش لبثٍخ ٔظٛص اٌٝ اٌّظٛسح إٌظٛص رؾ٠ًٛ

 Adaline) ثبعزخذاَ أخشٜ أؽشف أسثؼخ ِٓ( A)ؾشفاٌ ر١ّض ٘ذفٙب ؽشٚف خّغخ

Neural Network Training.) 
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 انفصم الأول 

 الاطبر انؼبو نهجحث

  انًمذيخ 

  يشكهخ انجحث 

  أهًيخ انجحث 

  هذف انجحث 

  خطىاد انجحث 

  هيكهيخ انجحث 

  رؼريف انًصطهحبد 
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 انفصم الأول

 الاطبر انؼبو نهجحث 

 -انًمذيخ:

بد اٌزٟ رٛاعٗ ِغزخذ١ِٓ اٌؾبعٛة ٟ٘ ؽجبػخ ٚرذ٠ٚٓ اٌّغزٕذاد اٌىض١شح ٚاٌىج١شح ٚاٌزٟ إْ ِٓ اٌظؼٛث

رؾزبط اٌٝ ٚلذ ٚعٙذ وج١ش٠ٓ ٚٔز١غخ ٌٍزطٛساد اٌزىٍٕٛع١خ ٚاٌجشِغ١خ وبٔذ ٕ٘بن اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌجشاِظ اٌزٟ 

 (.google driveرغبػذ أٚ رؼًّ ػٍٝ اٌزؼشف ا٢ٟٔ ػٍٝ اٌؾشٚف اٌّطجٛػخ ِغجمبً وّب فٟ )

(ٚرؼشف onlineاٌزؼشف ػٍٝ اٌىزبثخ ثٕٛػ١ٙب ِطجٛػخ ِٚىزٛثخ ٠ذ٠ٚبً ٚاٌزٟ رٕمغُ إٌٝ رؼشف آٟٔ )

( ٘ٛ أؽذ فشٚع ػٍُ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ ٚاٌزٞ ٠غؼٝ ٌغؼً أٔظّخ اٌؾبعٛة اوضش  روبءاً offlineآعً)

 ٚاٌزٞ ٠ؼشف ثؼٍُ اٌزوبء الاططٕبػٟ.

اٌؾشٚف اٌّىزٛثخ ٠ذ٠ٚبً ٚاٌّطجٛػخ ِٓ خلاي  ٠مزظش ِٛػٛع ٘زا اٌجؾش ػٍٝ اٌزؼشف ا٢ٟٔ ػٍٝ

 اعزخذاَ اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ.

اٌزؼشف ػٍٝ الأّٔبؽ ٘ٛ ِغبي ِض١ش ٌلا٘زّبَ فٟ اٌزىٍٕٛع١ب اٌؾذ٠ضخ. إٔٗ ػٍُ رظ١ٕف ٌىبئٕبد ِخزٍفخ       

بد اٌؼظج١خ إٌٝ فئبد ِخزٍفخ ٚفمبً ٌخظبئظٙب. ؽ١ش ٠ّىٕٕب اٌم١بَ ثطشق ِخزٍفخ ٌٍزظ١ٕف ِضً اٌشجى

الاططٕبػ١خ ٚاٌزظ١ٕفبد الإؽظبئ١خ ... اٌخ. ٚ ٕ٘بن  اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌطشق ِٓ خٛاسص١ِبد اٌزذس٠ت ٌٍشجىخ 

 . Perceptron  ،Backpropagation  ٚAdalineاٌؼظج١خ ِضً 

٠ؾزٛٞ ػٍُ اٌزؼشف ػٍٝ الأّٔبؽ ػٍٝ اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌزطج١مبد ِضً اٌزؼشف ػٍٝ اٌىلاَ ٚاٌزؼشف ػٍٝ 

إٌخ. ٚ ٌزٌه لّذ ثؼًّ ِششٚع …. شف ػٍٝ إٌض ٚاٌزؼشف ػٍٝ ثظّبد الأطبثغاٌٛعٖٛ ٚاٌزؼ

ٌٍزؼشف ػٍٝ اٌؾشٚف ٚ رؾ٠ًٛ إٌظٛص اٌّظٛسح اٌٝ ٔظٛص لبثٍخ ٌٍزؾش٠ش ٚ لذ لّذ ثبخز١بس 

 Adaline( ِٓ أسثؼخ أؽشف أخشٜ ثبعزخذاَ )Aّٔٛرط ِأٌف ِٓ خّغخ ؽشٚف ٘ذفٙب ر١ّض اٌؾشف)

Neural Network Training.) 

 

 -يشكهخ انجحث:

إْ ػ١ٍّخ الادخبي )اٌىزبثخ(ػجش ٌٛؽخ اٌّفبر١ؼ ػ١ٍّخ رؾزبط إٌٝ ِٙبسح خظٛطبً فٟ و١ّخ اٌىزبثخ -0

 اٌىج١شح.

 ػ١ٍّخ الادخبي فٟ ؽذ رارٙب ػجبسح ػٓ ٚلذ ٚعٙذ ٠ّىٓ رٛف١شٖ ثبلإدخبي فٟ ٚلذ وزبثزٙب.-0

 لٍخ اٌجشاِظ اٌذاػّخ ٌٙزٖ اٌفىشح ثذْٚ ارظبي ثبلأٔزش١ٔذ .-1

 %.21ٔغجخ اٌخطأ اٌؼب١ٌخ فٟ الأظّخ اٌّزٛفشح ٚاٌزٟ رظً إٌٝ -2

 -أهًيخ انجحث:

 رىّٓ ا١ّ٘خ ٘زا اٌجؾش فٟ وٛٔٗ غ١ش ِفؼً ِٓ خلاي إطذاساد ٚثشاِظ ثىضشح ٚثذْٚ ارظبي ثبلأٔزش١ٔذ.
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 -أهذاف انجحث:

 online _ Englishُ ثشٔبِظ ٠غبػذ ػٍٝ اٌزؼشف ػٍٝ اٌؾشٚف الأغ١ٍض٠خ ثبلاعزفبدح ١ِٓرظّ -0

handwrite –Data set . 

دساعخ رظ١ُّ ٚرذس٠ت اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ ِزؼذدح اٌطجمبد ٔظش٠بً ٚػ١ٍّبً ػجش رظ١ُّ  -0

 ٚرٕف١ز إٌظبَ اٌّمزشػ.

 -د انجحث:خطىا

 رغ١ٙض اٌج١بٔبد ثظٛسح ٠ّىٓ الافبدح ِٕٙب. -0

 إعزخشاط ا١ٌّّضاد. -0

 ٕظبَ.اإعزخذاَ اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ فٟ إٔشبء اٌ -1

 رذس٠ت ٚاخزجبس اٌشجىخ. -2

 ِٕبلشخ إٌزبئظ. -3

 -يُهجيخ انجحث :

 اعزخذَ اٌجبؽش إٌّٙظ اٌٛطفٟ اٌزغش٠جٟ ٌٍٛطٛي اٌٝ إٌزبئظ اٌّطٍٛثخ .

  -أدواد جًغ انجيبَبد :

 اٌّٛالغ الاٌىزش١ٔٚخ .   -0

 اٌىزت اٌٛسل١خ . -0

 -انجحث :حذود 

 . ر١١ّض إٌظٛص ٚ ِؼبٌغزٙب ثبعزخذاَ اٌخلا٠ب اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ ١خ :اٌّٛػٛػاٌؾذٚد  -0

 .اٌّىب١ٔخ : عبِؼخ د٠بٌٝ / و١ٍخ اٌزشث١خ الاعبع١خ / لغُ اٌؾبعجبد اٌؾذٚد  -0

 . 0101-0101اٌض١ِٕخ : اٌؼبَ اٌذساعٟ اٌؾذٚد  -1

 -هيكهيخ انجحث:

 اٌجؾش اٌؾبٌٟ ػٍٝ خّغخ فظٛي ٚ وبٌزبٌٟ . ٠زؼّٓ 

 اٌّمذِخ ٚ اٌزؼشف ػٍٝ ِشىٍخ ٚ أ١ّ٘خ اٌجؾش ثبلاػبفخ اٌٝ أ٘ذاف اٌجؾش ٚ ً الاٚي : ٚف١ٗ اٌفظ

 ششػ خطٛاد اٌجؾش .

  : ٟٔػٍٝ ٔجزح ػبِخ ػٓ ػٍُ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ  ٠شًّ اٌزٞ اٌفظً اٌضب 

 رظ١ُّ إٌظبَ اٌّمزشػ٠زؼّٓ اٌزم١ٕبد ٚالادٚاد اٌّغزخذِخ فٟ  اٌفظً اٌضبٌش. 

  ًف١ٗ الاؽبس اٌؼٍّٟ ٠ٚزؼّٓ رطج١ك اٌّششٚع اٌّمزشػ ٚخطٛاد ؽً اٌّشىٍخ : ٚ اٌشاثغاٌفظ. 

 ٚ ِب ٔزٛطً إ١ٌٗ ِٓ خبرّخ رؾزٛٞ إٌزبئظ ٚاٌزٛط١بد.  اٌفظً اٌخبِظ ٚ ٠زظّٓ ٍِخض اٌجؾش 
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 انزؼريف ثبنًصطهحبد 

٘ٛ ػٍُ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ ٚ ٠ؼزجش أؽذ فشٚع ػٍُ اٌزوبء الاططٕبػٟ ػهى رًييس الاًَبط :  -0

( Structure(أٚ ١٘بوً)Patternٌزٞ ٠ٙذف إٌٝ إ٠غبد ٚرط٠ٛش رم١ٕبد اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ)ا

(٠ّٚىٓ ٌٍّٕؾ اْ ٠ىْٛ طٛسح اٚ Classesِؾذدح رُ رظ١ٕفٙب ٚفك ِغّٛػبد رغّٝ ثبلأطٕبف )

 ِمطغ طٛرٟ اٚ اِؼبء .. اٌخ .

ِب رغزخذَ ٌؾً ٟ٘ أداح ٚث١ئخ رط٠ٛش ثشِغ١خ ِؼمذح ٔٛػبً  انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخ : -0

اٌّغبئً اٌزٟ لا رخؼغ ٌمٛا١ٔٓ صبثزخ ٟٚ٘ رؾبوٟ ؽش٠مخ ػًّ اٌذِبؽ اٌجششٞ فٟ اٌزؼشف ػٍٝ 

الاطٛاد ٚاٌىلاَ ٚاٌظٛس ػٓ ؽش٠ك ِؼبٌغخ ػخّخ ِٚٛصػخ ػٍٝ اٌزٛاٌٟ ِٚىٛٔخ ِٓ  

( ٚاٌزٟ ٌٙب خبط١خ ػظج١خ Neurons( أٚ ػظجٛٔبد)nodesٚؽذاد ِؼبٌغخ ثغ١طخ رغّٝ ػمذ)

رمَٛ ثزخض٠ٓ اٌّؼشفخ اٌؼ١ٍّخ ٚاٌّؼٍِٛبر١خ اٌزغش٠ج١خ ٚرغؼٍٙب ِزبؽخ ٌٍّغزخذَ ٚرٌه ؽ١ش أٙب 

 ثؼجؾ الاٚصاْ

٘ٛ اداح ٚث١ئخ رط٠ٛش٠خ ثشِغ١خ ِخظظخ ٌٍّٙبَ اٌؾغبث١خ ؽ١ش رزٛفش (:   Matlabانًبرلاة ) -1

ّؼبدلاد ف١ٗ اٌىض١ش ِٓ اٌٛظبئف ٚاٌذٚاي اٌش٠بػ١خ اٌّج١ٕخ داخ١ٍب ٚاٌزٟ رغًٙ ؽً ِخزٍف أٛاع اٌ

 اٌش٠بػ١خ.

  :(Neuron Linear Neuron or later Adaptive Linear Element)   رذريت أدانيٍ -4

٘ٛ ػجبسح ػٓ شجىخ ػظج١خ ِٓ ؽجمخ ٚاؽذح. رُ رط٠ٛشٖ ِٓ لجً اٌجشٚفغٛس ثشٔبسد ٠ٚذسٚ ٚ ؽبٌت 

ػظت ِىٍٛرش ث١زظ. ٚ٘ٛ  . ٚ٘ٛ لبئُ ػ0941ٍٝاٌذساعبد اٌؼ١ٍب ر١ذ ٘ٛف فٟ عبِؼخ عزبٔفٛسد فٟ ػبَ 

اٌم١بعٟ ٘ٛ أٔٗ فٟ  Adaline  ٚperceptronاٌفشق ث١ٓ ٚ ،  ف ِٓ اٌٛصْ ٚاٌزؾ١ض ٚٚظ١فخ اٌغّغ٠زأٌ

ِشؽٍخ اٌزؼٍُ ٠زُ رؼذ٠ً الأٚصاْ ٚفمبً ٌٍّغّٛع اٌّشعؼ ٌٍّذخلاد )اٌشجىخ(. فٟ اٌّؼ١بسٞ اٌم١بعٟ ، ٠زُ 

 عزخذاَ خشط اٌذاٌخ ٌزؼذ٠ً الأٚصاْ.رّش٠ش اٌشجىخ إٌٝ ٚظ١فخ اٌزٕش١ؾ )إٌمً( ٠ٚزُ ا
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 ثبَيانفصم ان

 انزؼرف ػهً الاًَبط

 

  : ًرًهيذ أولا 

  : ًانخطىاد انؼبيخ نُظبو انزؼرف ػهً الاًَبطثبَيب 

  : ًطرق انزؼرف ػهً الاًَبطثبنثب 

  : ًرطجيمبد انزؼرف ػهً الاًَبطراثؼب 
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 انثبَيانفصم 

 انزؼرف ػهً الاًَبط

 

 -:رًهيذأولاً : 

ٍٝ الأّبؽ ٠ؼزجش أؽذ فشٚع ػٍُ اٌزوبء الاططٕبػٟ اٌزٞ ٠ٙذف إٌٝ إ٠غبد ٚرط٠ٛش رم١ٕبد ػٍُ اٌزؼشف ػ

( ِؾذدح رُ رظ١ٕفٙب ٚفك ِغّٛػبد رغّٝ Structure(أٚ ١٘بوً)Patternاٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ)

(٠ّٚىٓ ٌٍّٕؾ اْ ٠ىْٛ طٛسح اٚ ِمطغ طٛرٟ اٚ اِؼبء .. اٌخ .Classes) ثبلأطٕبف
(0) 

ؼشف ػٍٝ الأّبؽ ثظٛسح ػبِخ اػزّبداً ػٍٝ ٔٛع آ١ٌخ اٌزؼشف اٌزٟ رغزخذَ ٌٍزٛطً إٌٝ ٠زُ رمغ١ُ ػٍُ اٌز

 فئخ اٌّخشط اٌّطٍٛة ٚا١ٌبد اٌزؼشف ٟ٘:

 ِطبثمخ اٌمٛاٌت. -0

 اٌطشق الاؽظبئ١خ. -0

 اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ. -1

 اٌطش٠مخ ا١ٌٙى١ٍخ. -2

 انخطىاد انؼبيخ نُظبو انزؼرف ػهً الاًَبطثبَيبً : 

 -٠زىْٛ ٔظبَ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ ِٓ اسثغ ِشاؽً ٟٚ٘:

ٟ ٘زٖ اٌّشؽٍخ ٠زُ ر١ٙئخ إٌّؾ ٌٍّشاعً اٌزبٌٟ ٚرٌه ثؼًّ ف -(:Preprocessingاٌّؼبٌغخ الا١ٌٚخ ) -0

ثؼغ ِٓ ػ١ٍّبد اٌّؼبٌغخ ثغشع اٌزؾغ١ٓ ِٓ ٘زٖ اٌّؼبٌغخ ٠ٚزُ إصاٌخ اٌزش٠ٛش ِٓ إٌّؾ ٚرجغ١طٗ 

 اٌّؼبٌغخ. ثٙذف رم١ًٍ و١ّخ اٌج١بٔبد

فٟ ٘زٖ اٌّشؽٍخ ٠ُ إ٠غبد افؼً  -(:Features Extraction)ح اٌخظبئض ا١ٌّّض اعزخلاص  -1

 ِغّٛػخ ِٓ طفبد ٚخظبئض ِٓ إٌّؾ اٌزٟ رغبػذ فٟ ػ١ٍّخ اٌزظ١ٕف.

 ــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

(1) Keinosuke Fukunaga, (1990) Statistical Pattern Recognition, Morgan Kaufmann, ISBN 0-12-

269851-7 
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 Featureٔذخً اٌخظبئض ا١ٌّّضح اٌّّضٍخ ثشىً ِظفٛفخ) -(:Classificationاٌزظ١ٕف) -1

Vector صُ ٔؾذد ٔٛع إٌّؾ اٌزٞ ٠ٕزّٟ ٌٗ اي ِٓٚ)Vector  ٟصُ ٔغزخذَ اٌزم١ٕبد  اٌّٛعٛدح ف ِٓٚ

ُ اٌزؼٍُ ػٓ ؽش٠ك ػشع ِغّٛػخ ِٓ الأّبؽ ػٍٝ اٌّظٕف ٚرزُ ٘زٖ اٌؼ١ٍّخ ثٛاعطخ اٌزظ١ٕف ٠ٚز

 ِؼٍُ)رؼ١ٍُ ِشالت(أٚ ِٓ غ١ش ِؼٍُ)رؼ١ٍُ غ١ش ِشالت(.

رمْٛ ثزؾ٠ًٛ ِخشط إٌظبَ إٌٝ شىً ٠ّىٓ اٌزؼبًِ  -(:Post Processingِشؽٍخ ِب ثؼذ اٌّؼبٌغخ) -2

ٌٍٕظبَ ِضلاً : رّش٠ش اٌىٍّبد اٌّخشعخ ػٍٝ ِؼغُ اٚ  ِؼٗ ِٚؾبٌٚخ ِؼبٌغزٗ ثٙذف رؾغ١ٓ اٌذلخ اٌؼبِخ

 (.*5ػٍٝ اOٗٔاٌؾظٛي ػٍٝ خطب ِؼ١ٓ ٌٍؾشف اٌٛاؽذ ثشىً صبثذ)اٌزؼشف ػٍٝ ؽشف اي 

طرق انزؼرف ػهً الاًَبطثبنثبً : 
(1)

 :- 

 -ٕ٘بن اسثؼخ ؽشق اعبع١خ ِغزخذِخ فٟ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ:

 -(: Template _ Matching and Correlation methodيطبثمخ انمىانت) -1

٘زٖ اٌطش٠مخ رمَٛ ػٍٝ رخض٠ٓ ِغّٛػخ ِٓ اٌمٛاٌت اٚ إٌّبرط ِٓ وً  طٕف فٟ اٌؾبعٛة ٚفٟ ِشؽٍخ 

( اوجش sاٌزظ١ٕف رزُ ػ١ٍّخ ِمبسٔخ اٌظٛسح اٌذاخٍخ ِغ اٌمٛاٌت ، فئرا وبٔذ ٔز١غخ ِمبسٔزٙب ِغ اٌظٕف)

 (ٚ٘ىزا.sٕف)( فئٔٙب رظٕف ػّٓ اٌظyِٓ ٔز١غخ ِمبسٔزٙب ِغ اٌظٕف)

اٌظؼٛثخ اٌٛؽ١ذح فٟ ٘زٖ اٌطش٠مخ ٟ٘ الاخز١بس اٌغ١ذ ٌٍمٛاٌت ِٓ وً طٕف ثبلاػبفخ إٌٝ رؾذ٠ذ ِؼب١٠ش 

 اٌّمبسٔخ ٚخظٛطبً إْ وبٔذ اٌظٛسح اٌذاخٍخ رؾًّ رشٛ٘بد.

 -(:Statistical Approachانطريك الاحصبئيخ) -2

ػخ ِٓ اٌخظبئض ٚاٌزٟ ٠ّىٓ اْ (ثٛاعطخ ِغPatternّٛفٟ ٘زٖ اٌطش٠مخ رٛطف وً طٛسح اٚ ّٔؾ)

ٔؼجش ػٕٙب ثم١ُ ؽم١م١خ فٟ ِشؽٍخ اٌزؼٍُ ٚػبدح رزُ ػٓ ؽش٠ك رمغ١ُ ِغبؽخ اٌظٛسح إٌٝ ِٕبؽك ِغضأح وً 

 ِٕطمخ رمبسْ ِغ اٌظٕف اٌّخضٔخ ف١ٗ ٚ٘ىزا.

 اٌظؼٛثخ فٟ ٘زٖ اٌطش٠مخ ٟ٘ اخز١بس ِغّٛػخ اٌخظبئض ٌىً فئخ ٚلٛاػذ اٌمشاس فٟ اٌزؼشف ػٍٝ إٌّؾ.

 -(:Syntactic and Structural Approachطريك انزركيت) -3

فٟ ٘زٖ اٌطشلخ لا ٔىزفٟ فمؾ ثبٌم١ُ اٌشل١ّخ ٌخظبئض وً طٕف ٌٚىٓ ٔؼ١ف ػ١ٍٙب اٌؼلالبد ث١ٓ 

 اٌخظبئض فٟ وً طٕف ٚاٌزٟ رز١ؼ ٌٕب ِؼٍِٛبد ١٘ى١ٍخ ػشٚس٠خ فٟ اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ.

 ـــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

(1) Multivariate Analysis and Pattern Recognition Team or http://www.mvapr.co.nr 

http://www.docentes.unal.edu.co/morozcoa/docs/mvapr/
http://www.mvapr.co.nr/
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 زؼشف ػٍٝ الا٘ذاف اٚ اٌظٛاس٠خ ٚوزٌه اٌزؼشف ػٍٝ اٌؾشٚف ٚغ١ش٘ب.رغزخذَ ٘زٖ اٌطش٠مخ فٟ اٌ

 -(: Neural Networks Approachانشجكبد انؼصجيخ) -4

ٟٚ٘ اؽذٜ اٌزم١ٕبد اٌؾذ٠ضخ ٔغج١بً فٟ اٌؾٛعجخ ٟٚ٘ ِغزٛؽبح ِٓ ؽش٠مخ ػًّ اٌؼمً اٌجششٞ ٚاٌغٙبص 

ؼظج١خ اٌّزشبثىخ ف١ّب ث١ٕٙب ثؾ١ش اٌؼظجٟ اٌّشوضٞ ٟٚ٘ رزىْٛ ِٓ ػذد وج١ش ِٓ ٚؽذاد اٌّؼبٌغخ اٌ

 رىْٛ لبدسح ػٍٝ ِؼبٌغخ أٔٛاع ِؼ١ٕخ ِٓ اٌّشبوً.

ٚوّب فٟ اٌخلا٠ب اٌؾ١خ رؾزبط اٌخلا٠ب اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ إٌٝ اٌزذس٠ت ثؾ١ش ٠زُ ػجؾ اٌزشبثىبد ف١ّب 

 رذس٠جٙب ػ١ٍٙب.ث١ٕٙب ٚثؼذ ػ١ٍّخ اٌزذس٠ت ٠ّىٓ اػزجبس اٌشجىخ اٌؼظج١خ خج١شح فٟ فئخ اٌّؼٍِٛبد اٌزٟ رُ 

 

 -رطجيمبد انزؼرف ػهً الاًَبط:راثؼبً : 

رٙذف اٌجؾٛس ٚاٌزم١ٕبد اٌخبطخ ثٙزا اٌؼٍُ إٌٝ ا٠غبد اٚ رط٠ٛش رم١ٕبد ٌٍزؼشف ػٍٝ أّبؽ اٚ ١٘بوً 

ِؾذدح فٟ الاشبسح اٌشل١ّخ، ؽ١ش ٠ّىٓ ٌلأشبسح اْ رّضً طٛسح رؾٛٞ ؽشف ِىزٛة اٚ ِمطغ ولاِٟ اٚ 

٠ىْٛ إٌّؾ اٌّطٍٛة اٌزؼشف ػ١ٍٗ ٘ٛ اٌؾشف اٌزٞ رؾ٠ٛٗ اٌظٛسح اٚ  ؽزٝ ٔض ؽبعٛثٟ ٠ّٚىٓ اْ

 ا٢ٌخ اٌّغزخذِخ فٟ اٌّمطغ اٌّٛع١مٟ اٚ اٌىٍّخ اٌٍّفٛظخ فٟ اٌّمطغ اٌىلاِٟ .
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 انفصم انثبنث 

 الادواد و انزمُيبد 

 

  : ًرًهيذأولا 

  : ًانشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخ.ثبَيب 

  : ًؼصجيخ الاصطُبػيخيكىَبد انشجكخ انثبنثب 

  : ًخصبئص انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخراثؼب 

  : ًيسايب وػيىة انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخ خبيسب 

  : ًطرق انزؼهى في انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخسبدسب 

  : ًاَىاع انشجكبد انؼصجيخسبثؼب 

  : ًرطجيمبد انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخثبيُب 

  : ًانًبرلاةربسؼب 

  ًاغراض انًبرلاة:  ػبشرا 

  : يكىَبد انًبرلاةإحذي ػشر 
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 بنثنفصم انثا

 الادواد وانزمُيبد

 -:رًهيذأولاً : 

ِٓ اُ٘ ِغبلاد اٌزوبء الاططٕبػٟ ٚاٌزٞ ٠ؼىظ رطٛس ٘بَ ٍِّٚٛط فٟ ؽش٠مخ اٌزفى١ش الأغبٟٔ ٟ٘ 

ثؼ١ٍّخ رغّٝ الاططٕبػ١خ ٚ٘ٛ ػٍُ ٠ؼًّ ػٍٝ ِؾبوبح ؽش٠مخ ػًّ اٌّخ اٌجششٞ  اٌشجىبد اٌؼظج١خ

( ٚ٘زٖ اٌشجىبد الاططٕبػ١خ ٌٙب اٌمذسح ػٍٝ اٌزؼٍُ ٚاٌززوش  parallel  commutingؽٛعجخ ِزٛاصٔخ) 

 .اٌمشاسادٚر١١ّض الاش١بء ٚارخبر 

 

إْ اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ ٟ٘ عضء ِٓ اٌّبرلاة  ٚاٌزٟ رؼزجش ث١ئخ رؼًّ ف١ٙب اٌشجىبد 

(أٞ ِخزجش اٌّظفٛفبد ثؾ١ش رزؼبًِ ٌغخ اٌّبرلاة Matrix Laboratoryالاططٕبػ١خ ٚ٘ٛ اخزظبس ي)

ِغ اٌضٛاثذ ٚاٌّزغ١شاد وّظفٛفبد س٠بػ١خ . ٚرغزخذَ وٛع١ٍخ فٟ ػذح ِغبلاد ِضً اٌؼٍَٛ ٚاٌش٠بػ١بد 

 اٌّزمذِخ ٠ٚغزخذَ ا٠ؼبً فٟ اٌظٕبػخ وأداح ثؾش ٚرظ١ُّ راد ِشدٚد ػبٌٟ.

 

 انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخ.ثبَيبً : 

ث١ئخ رط٠ٛش ثشِغ١خ ِؼمذح ٔٛػبً ِب رغزخذَ ٌؾً اٌّغبئً اٌزٟ لا رخؼغ ٌمٛا١ٔٓ صبثزخ ٟٚ٘ ٟ٘ أداح ٚ

رؾبوٟ ؽش٠مخ ػًّ اٌذِبؽ اٌجششٞ فٟ اٌزؼشف ػٍٝ الاطٛاد ٚاٌىلاَ ٚاٌظٛس ػٓ ؽش٠ك ِؼبٌغخ 

( أٚ nodesػخّخ ِٚٛصػخ ػٍٝ اٌزٛاٌٟ ِٚىٛٔخ ِٓ  ٚؽذاد ِؼبٌغخ ثغ١طخ رغّٝ ػمذ)

اٌزٟ ٌٙب خبط١خ ػظج١خ ؽ١ش أٙب رمَٛ ثزخض٠ٓ اٌّؼشفخ اٌؼ١ٍّخ ٚاٌّؼٍِٛبر١خ ( Neuronsٚػظجٛٔبد)

اٌزغش٠ج١خ ٚرغؼٍٙب ِزبؽخ ٌٍّغزخذَ ٚرٌه ثؼجؾ الاٚصاْ
(0)

 

 

 

 ــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

عزبر ؽبرُ اٌشّشٞ ،ِمذِخ فٟ اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ ٚرطج١مبرٙب فٟ اٌؼٍَٛ ( د. ػجذ اٌؾ١ّذ ِؾّذ اٌؼجبعٟ ٚالا0)

 1(، صSpssالاعزّبػ١خ ثبعزخذاَ )  
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 يكىَبد انشجكخ انؼصجيخ الاصطُبػيخثبنثبً : 
(1)

 

،  ػظجٛٔٗوّب روشٔب عبثمبً اْ اٌشجىبد اٌؼظج١خ رزىْٛ ِٓ ِغّٛػخ ِٓ ٚؽذاد اٌّؼبٌغخ رغّٝ اؽذ٘ب 

 ْٛ ِٓ:٠ٚزىْٛ اٌؼظج

  a1 , a2 , a3 , … an-(:inputإشبساد اٌزذاخً) -0

   wj1 , wj2 , … wjn-(:weightsلٜٛ اٌٛصْ) -0

 -٠ٕٚمغُ إٌٝ لغ١ّٓ: (processing element (j)ػٕظش اٌّؼبٌغخ) -1

 ٌغّغ الاشبساد فٟ اٌّذخً اٌّٛصْٚ. (adderاٌغبِغ) -أ

ذِٓ خشط اٌؼظجْٛ ٌزا ٠غّٝ ثزبثغ اٌزخ١ّذ ، (ٚ٘زا اٌزبثغ ٠ؾactivation functionربثغ إٌمً)  -ة

 (. 0-،0(اٚ ػّٓ )0,1ؽ١ش ٠غؼً اٌخشط ػّٓ اٌّغبي )

 (.output ( X J )اٌخشط) -2

خصبئص انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخراثؼبً : 
(2)

 

 رؼزّذ ػٍٝ اعبط س٠بػٟ لٛٞ. -0

 رمجً اٞ ٔٛع ِٓ اٌج١بٔبد و١ّبً اٚ ٔٛػ١بً . -0

 اٌّؼشفخ اٌّىزغجخ. ٌٙب اٌمذسح ػٍٝ رخض٠ٓ -1

  يسايب وػيىة انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخخبيسبً : 

 انًسايب:

 ٠ّىٓ رطج١مٙب فٟ اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌّغبلاد اٌؼ١ٍّخ اٌّخزٍفخ. -0

 لذسرٙب ػٍٝ ؽً اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌّشبوً اٌّؼمذح فٟ ِغبي اٌزوبء الاططٕبػٟ ٚر١١ّض اٌؼ١ٕبد. -0

 ئً اٌزٟ رىْٛ ف١ٙب اٌؼلالبد ث١ٓ اٌّزؾٛلاد غ١ش ِؼشٚفخ.أداح فؼبٌخ ٌزى٠ٛٓ ّٔبرط س٠بػ١خ ٌٍّغب -1

 عٍٙخ اٌزذس٠ت ٚاٌزؼٍُ. -2

 ــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

 9د. ػجذ اٌؾ١ّذ ِؾّذ اٌؼجبعٟ ٚالاعزبر ؽبرُ اٌشّشٞ ،ِظذس عبثك، ص  (1)

 9لاسلبَ اٌّىزٛثخ ثخؾ ا١ٌذ ثبعزخذاَ اٌشجىبد اٌؼظج١خ )ِمبٌخ ػ١ٍّخ(، ِؾّذ شؼ١ت لششٟ ،ٔظبَ اٌزؼشف ػٍٝ ا  (2)

 .0100د٠غّجش
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 انؼيىة:

 ِؼبٌغخ اٌج١بٔبد ٚرذس٠جٙب لذ ٠أخز فزشح ِٓ اٌضِٓ رؼزّذ ػٍٝ ؽغُ اٌج١بٔبد. -0

 طؼٛثخ رؾذ٠ذ اٌؼذد الاِضً ٌّؼبٌغخ اٌج١بٔبد ِغجمبً الا ِٓ خلاي اٌزذس٠ت . -0

 

في انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخطرق انزؼهى سبدسبً : 
(1)

 

ٌزؼ١ٍُ اٌشجىخ ٠زُ إػطبئٙب ِغّٛػخ ِٓ اٌج١بٔبد ٠زُ اخز١بس٘ب ثظٛسح دل١مخ ٌزغ١ًٙ عشػخ ػ١ٍّخ رؼ١ٍُ 

 -اٌشجىخ ٚرغّٝ ٘زٖ اٌّغّٛػخ ثفئخ اٌزذس٠ت ٚرمغُ اٌٝ لغ١ّٓ :

 -(:Supervised Learningانزؼهيى انًرالت) -1

رؼ١ٍُ اٌشجىبد  ٚرمَٛ ػٍٝ فىشح ػشع اٌج١بٔبد اٌزذس٠ج١خ أِبَ اٌشجىخ ٟٚ٘ اٌطش٠مخ الاوضش ش١ٛػبً فٟ 

 ػٍٝ ١٘ئخ صٚط  ِٓ الاشىبي ّ٘ب:

 (.input) اٌشىً اٌّذخً-ا

 (.Target) اٌشىً اٌّغزٙذف-ة

٠غزخذَ ٘زا إٌٛع  ِٓ اٌزذس٠ت ٌزؼ١ٍُ اٌشجىبد اٌخط١خ راد اٌطجمخ اٌٛاؽذح اٌزٟ رغزخذَ ٌؾً ِغبئً 

اٌزذخً ٚاٌخشط ؽ١ش رمَٛ اٌشجىخ ثؾغبة إشبسح اٌخطأ ِٓ خلاي اٌفشق ث١ٓ خشط اٌزمبثً اٌخطٟ ث١ٓ 

اٌؼظجْٛ ٚاٌخشط اٌّطٍٛة ٠ٚزُ رؼذ٠ً الاٚصاْ ِٓ خلاي داٌخ اٌخطأ ثٙذف رظغ١ش اٌفبسق ث١ٓ 

 اٌخشع١ٓ.

 -(:Unsupervised Learningانزؼهيى غير انًرالت)-2

ٓ اٌّذخلاد فمؾ دْٚ ػشع اٌٙذف ػٍٝ اٌشجىخ فٟ ٘زٖ اٌطش٠مخ رىْٛ فئخ اٌزذس٠ت ػجبسح ػٓ ِزغٗ ِ

اؽ١بٔبً رغّٝ ٘زٖ اٌطش٠مخ ثبٌزؼ١ٍُ اٌزارٟ ؽ١ش رزجٕٝ اٌشجىخ اعب١ٌت اٌزؼ١ٍُ ػٍٝ اعبط لذسرٙب ػٍٝ 

اوزشبف اٌظفبد ا١ٌّّضح ٌّب ٠ؼشع ػ١ٍٙب ِٓ اشىبي ٚلذسرٙب ػٍٝ رط٠ٛش رّض١ً داخٍٟ ٌٙزٖ الاشىبي 

 ٕزغٗ.دْٚ ِؼشفخ ِغجمخ ٌّب ٠غت ػ١ٍٙب اْ ر

 ــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

،و١ٍخ ػٍَٛ 0111ٌّٝ اوشَ ػجذالله اٌظفبس ، ر١١ّض اٌٍٙت فٟ اٌظٛس اٌشل١ّخ اٌٍّٛٔخ)سعبٌخ غ١ش ِٕشٛسح(،  (0)

 10ٌش٠بػ١بد ،عبِؼخ اٌّٛطً ، صاٌؾبعجبد ٚا
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نشجكبد انؼصجيخاَىاع اسبثؼبً : 
(1)

 

 -(:perceptronشجكخ ػصجيخ راد ػمذح واحذح) -1

(  ٚلا رؾزٛٞ ػٍٝ ؽجمخ   feed _ forwardٟ٘ اثغؾ أٛاع اٌشجىبد اٌؼظج١ٔٛخ أِب١ِخ اٌزغز٠خ)

ػظجٛٔبد خف١خ ثً رٕزمً اٌّؼٍِٛبد ِٓ اٌطجمخ الاِب١ِخ إٌٝ إٌٙبئ١خ ِجبششح ، ٌٚٙزٖ اٌشجىخ ١ِّضاد 

 ب اْ ثٕبء اٌجشٔبِظ ٌٙب عًٙ ٚأِب ِٓ ػ١ٛثٙب فٟٙ:ٚػ١ٛة ِٚٓ ١ِّضارٙ

 لا رغزط١غ اْ رظٕف الأّبؽ إٌٝ اوضش ِٓ فئز١ٓ. -ا

 ػذد ؽجمبد اٌّؼبٌغخ ف١ٙب ِؾذدح ثطجمخ ٚاؽذح أٚ اصٕز١ٓ فمؾ. -ة

 ػجؾ اٚصاْ اٌٛطلاد اٌج١ٕ١خ ٠زُ ػٍٝ ؽجمخ ٚاؽذح ِٕٙب. -ط

 

 -(:Multi _ Layersشجكخ يزؼذدح انطجمبد) -2

( ٟٚ٘ أشٙش أٛاع اٌشجىبد forward neural networkشجىبد ػظج١ٔٛخ اِب١ِخ اٌزغز٠خ) ِٕٚٙب

اٌؼظج١خ، ٠ٚؾذس ثٙب أزمبي ػجش اٌطجمبد ثبرغبٖ ٚاؽذ ِٓ ؽجمخ الادخبي ٌٍطجمخ اٌّخف١خ ِٚٓ صُ اٌٝ 

 forward network Backاٌطجمخ إٌٙبئ١خ ِٚٓ اّ٘ٙب اٌشجىبد اٌؼظج١ٔٛخ اِب١ِخ اٌزغز٠خ خٍف١خ إٌمً)

propagator .) 

ٟٚ٘ إؽذٜ ؽشق رؼ١ٍُ اٌشجىبد اٌؼظج١خ اٌزٟ رؼّٓ ٔمً اٌّؼٍِٛبد ثبلأزشبس اٌؼىغٟ ٌلارغبٖ الاطٍٟ 

ٌمذَٚ اٌّؼٍِٛبد ٚرؼزّذ ػٍٝ ِجذأ اٌزؼ١ٍُ اٌّشالت ٚرؾزبط فٟ ِشؽٍخ اٌزذس٠ت إٌٝ ث١بٔبد خبطخ رزؼٍُ ثٙب 

( اٌّشغٛة ف١ٙب ،ثؼذ ١outputsبٔبد اٌّخشعبد)( ِغ ثinputsاٌشجىخ ؽ١ش رمذَ ٌٙب ث١بٔبد اٌّذخلاد)

(ٌج١بٔبد اٌذخً ٌٍؾظٛي ػٍٝ ل١ّخ خشط اٌشجىخ feed forwardرٌه رمَٛ اٌشجىخ ثؼًّ أزشبس اِبِٟ )

 Backثؾغبة اٌفشق ث١ّٕٙب ٚ٘زا ِب ٠غّٝ ثم١ّخ اٌخطأ ٚثؼذ٘ب رأرٟ ِشؽٍخ الأزشبس اٌخٍفٟ ٌلأخطبء )

propagationل١ّخ اٌخطأ فٟ وً ػظجْٛ ِٓ اٌشجىبد اٌخٍف١خ ٚثؼذ رٌه ٠زُ  ( ؽ١ش رؼ١ذ اٌشجىخ ؽغبة

( ؽ١ش رمَٛ اٌشجىخ ثئػبدح ؽغبة وً الاٚصاْ ٚرؼ٠ٛؼٙب ثبٌم١ّخ update weightرؾذ٠ش الاٚصاْ  )

 اٌغذ٠ذح اٌّؾغٛثخ.

 ـــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

(1)   https://ar.wikibooks.org 

https://ar.wikibooks.org/
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 -(:Kohonenشجكبد كىهىَيٍ راريخ انزُظيى) -3

ٟ٘ اؽذٜ أٛاع اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ اٌزٟ رؼزّذ ػٍٝ ِجذأ اٌزؼ١ٍُ اٌغ١ش ِشالت ٚرغزخذَ فٟ 

اٌشجىخ ِٓ ِغّٛػخ ِٓ  ِغبلاد ِزؼذدح ِٕٙب اٌزظ١ٕف ٚرم١ًٍ اٚ رخف١غ  الاثؼبد ، رزىْٛ ٘زٖ

 اٌؼظجٛٔبد إٌّظّخ ػٍٝ شىً ِظفٛفخ أٚ ِشجه اؽبدٞ اٚ صٕبئٟ أٚ صلاصٟ الاثؼبد .

 

انشجكبد انؼصجيخ الاصطُبػيخ رطجيمبدثبيُبً : 
(1)

 

 ِؼظُ رطج١مبد اٌشجىبد اٌؼظج١خ الاططٕبػ١خ رؼزّذ وض١شاً ػٍٝ ِجذأ اٌزؼٍُ ِٚٓ اّ٘ٙب:

 (.pattern recognitionِغبي اٌزؼشف ػٍٝ الأّبؽ) -0

 (.speech recognitionاٌزؼشف ػٍٝ الاطٛاد)-0

 ِغبلاد اٌزشخ١ض اٌطجٟ.-1

 (.image recognitionاٌزؼشف ػٍٝ اٌظٛس)-2

 

 

 

 

 

 

 

 ــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

(1) Said , H .E .S .Tan T . N. and Baker, K.D. ,1998,”Personal Identification Based on Hand 

writing”, pattern Recognition , vol.33 , no.1 , ppl49 
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 (.  Matlabانًبرلاة ) ربسؼبً :

ٚاي ٘ٛ اداح ٚث١ئخ رط٠ٛش٠خ ثشِغ١خ ِخظظخ ٌٍّٙبَ اٌؾغبث١خ ؽ١ش رزٛفش ف١ٗ اٌىض١ش ِٓ اٌٛظبئف ٚاٌذ

 اٌش٠بػ١خ اٌّج١ٕخ داخ١ٍب ٚاٌزٟ رغًٙ ؽً ِخزٍف أٛاع اٌّؼبدلاد اٌش٠بػ١خ.

ٌٍؼذ٠ذ ِٓ ا١ٌّّضاد الاخشٜ ثٗ  ثبلإػبفخوّب رغبػذ ٌغخ ثشِغخ اٌّبرلاة ػٍٝ وزبثخ دٚاي ٚثشاِظ خبطخ 

ِٚٓ اُ٘ ٚالٜٛ ا١ٌّّضاد فٟ اٌّبرلاة أٗ لبدس ػٍٝ اٌشعُ اٌج١بٟٔ ٌٍؼذ٠ذ ِٓ أٛاع إٌّؾ١ٕبد
(0)

. 

اٌٝ وٛٔٗ ثشٔبِظ ٕ٘ذعٟ ٠مَٛ ثؼ١ٍّبد رؾ١ًٍ ٚرّض١ً اٌج١بٔبد ِٓ خلاي ِؼبٌغخ رٍه اٌج١بٔبد رجؼب  ثبلإػبفخ

 ٌمبػذح اٌج١بٔبد اٌخبطخ ثٙب ، وّب ٠ٛفش اٌّبرلاة رغ١ٙلاد ٌٍزؼبًِ ِغ اٌظٛد ٚاٌظٛسح ٚاٌف١ذ٠ٛ.

اغراض انًبرلاة ػبشراً : 
(2)

 : 

 ح ثغشػخ ػب١ٌخ.اعشاء اٌؼ١ٍّبد اٌؾغبث١خ اٌّؼمذ -0

 . اٌٍٛغبس٠زّبداشزمبق  -0

 ِؾبوبح ٚرظ١ُّ الأظّخ اٌّخزٍفخ فٟ ع١ّغ فشٚع اٌؼٍَٛ ٚاٌظٕبػخ . -1

 رؾ١ًٍ اٌج١بٔبد ٚاعزىشبفٙب . -2

 سعُ اٌّغغّبد إٌٙذع١خ ٚاٌظٕبػ١خ راد الاثؼبد اٌضلاص١خ . -3

يكىَبد انًبرلاةاحذي ػشر : 
 (3)

 : 

 -سئ١غ١خ: ٠زىْٛ اٌّبرلاة ِٓ خّغخ اعضاء 

عب٘ضح ِىٛٔخ ِٓ ٍِفبد ٟٚ٘ ػجبسح ػٓ ٌغخ ثشِغ١خ  -(:Matlab Languageٌغخ اٌجشِغخ) -0

 فشػ١خ رغزخذَ ف١ٙب اٌّظفٛفبد ٚاٌّؾذداد ٚاٌذٚاي اٌغجش٠خ .

ػجبسح ػٓ ِغّٛػخ ٚعبئً ٚرغ١ٙلاد رغزخذَ  -(:Working Environmentِؾ١ؾ اٌؼًّ ) -0

ؾ١ؾ ػٍٝ ٚعبئً ٌزٕظ١ُ ٚاداسح اٌّزغ١شاد وّب ٠مَٛ ٌزّى١ٓ اٌّغزخذَ ِٓ اٌؼًّ ، ٠ٚؾزٛٞ ٘زا اٌّ

 ثغٍت ٚاسعبي اٌّؼٍِٛبد .

 ـــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــــ

(1) http://www.khoranat.alqosh.com  

 ِؾّذ شؼ١ت لششٟ ، ِظذس عبثك . ) (0)

(3) http://bekcom.wordpress.com  
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٘ٛ ػجبسح ػٓ ِٕظِٛخ سعُ رغغ١ّٟ ٠ؾزٛٞ  -(:Graphics Handleاٌج١ب١ٔخ) ِٕظُ اٌشعَٛ -1

 لإظٙبسػٍٝ اٚاِش ٌشعُ اٌّغغّبد راد اٌجؼذ٠ٓ ٚاٌضلاصخ اثؼبد وّب ٠ؾزٛٞ ػٍٝ اٚاِش 

 اٌّغغّبد ٚرؾش٠ىٙب . 

ػجبسح ػٓ ِغّٛػخ وج١شح ِٓ اٌزٛاثغ  -(: Library Matlabِىزجخ ِبرلاة ٌٍذٚاي اٌش٠بػ١خ) -2

 (. ٠sum , sin , cosine , matrix , transformsبػ١خ ٚاٌخٛاسص١ِبد ِضً ) ٚاٌذٚاي اٌش

ػجبسح ػٓ ٚعبئً ِغبػذح  -(: Application program interfaceثشاِظ ٚرطج١مبد اٌٛاعٙخ ) -3

 رغّؼ ثشثؾ اٌجشاِظ اٌّؼذح ثٍغبد اخشٜ ِغ اٌّبرلاة . 
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 انفصم انراثغ 

 الاطبر انؼًهي 

  ًشرح آنيخ انؼًم أولا : 

  ًًم : ثذء انؼثبَيب 

  ًانكىد انُهبئيثبنثب :  
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 : شرح آنيخ انؼًم  أولاً 
 

 وني الأالإجراء 

 انزذريت  -1

ػٕظشًا  00ٔبللًا ٌٍزذس٠ت ِىٛٔبً ِٓ  03ثبعزخذاَ خّغخ ٔٛالً رذس٠ت ٌىً خّغخ أؽشف ، ٌذ٠ٕب            

ٌىً ػٕظش ، ثّب فٟ رٌه ِذخً الأؾ١بص ، ٚ٘ٛ ٚاؽذ فٟ ٔٙب٠خ وً ٔبلً رذس٠ت. ٔز١غخ ٌزٌه ، ٌذ٠ٕب 

 (. 00ثٕغجخ  03ػٕظش ٌىً ِٕٙب ) 00ّٔٛرط  03ِظفٛفخ رذس٠ت ِٓ 

ػٍٝ اٌزٛاٌٟ ، لّذ ثزذس٠ت اٌشجىخ ٚفمب  1.1110ٚ  1.110ثؼذ اخز١بس ِؼذي اٌزؼٍُ ٚاٌزغبِؼ ػٍٝ إٌؾٛ 

ػٕظشًا. اٌؼٕبطش  03ثأٚصاْ ِجذئ١خ ؽ١ش رُ رمذ٠ّٙب فٟ اٌّششٚع ٚاٌٙذف  Adaline Algorithmي 

( ، فٟ ؽ١ٓ أْ الأرسع ٟ٘ ٔبلض )إشبسح Aٌٝ اٌىشف ػٓ ؽشف اٌخّغخ الأٌٚٝ فٟ اٌٙذف ٟ٘ )إشبسح إ

 + y_in( ٛ٘ٚ )bias(. ثؼذ اٌؼضٛس ػٍٝ )Aإٌٝ اٌىشف ػٓ أؽذ الأؽشف الأسثؼخ الأخشٜ ، أٞ غ١ش 

summation of x (i) * w (i وزجٕب سِض اٌزذس٠ت ٚرؾذ٠ش الأٚصاْ ٚفمبً ٌٍخٛاسص١ِخ ، ))

(wnew=wold+alpha*(target-y_in))  ظٍٕب ػٍٝ الأٚصاْ إٌٙبئ١خ. فٟ اٌشفشح ، ٚاعزخذِٕب صُ ؽ

ْ اٌؾذ الألظٝ ششؽ١ٓ. إٌٛع الأٚي ٘ٛ أصٕبء اٌزذس٠ت ٌٍؾفبظ ػٍٝ اٌزذس٠ت ٚرؾذ٠ش الأٚصاْ ؽبٌّب أ

ٌزغ١ش اٌٛصْ ، ٚاٌزٞ ٠ؼذ أوجش ل١ّخ ٌٍّزغٗ )الأٚصاْ اٌغذ٠ذح راد الأٚصاْ اٌغذ٠ذح( ، أوجش ِٓ اٌزغبِؼ. 

 وؾذ ألظٝ ػذد ِٓ اٌؾمجخ. 011اٌششؽ اٌضبٟٔ ٘ٛ إرا وبْ اٌششؽ ٌزؼ١١ٓ 

 

 الاخزجبر -2

إرا وبٔذ اٌشجىخ ِذسثخ ثشىً ع١ذ  ػٕذِب ٔؾظً ػٍٝ الأٚصاْ إٌٙبئ١خ ، فمذ ؽبْ اٌٛلذ ٌّؼشفخ ِب         

، ٌزا ٠غت أْ  Aّٔطبً ٟ٘ أّٔبؽ اٌؾشف  01ػٕظشًا. أٚي  00اخزجبسًا ٌىً  13أَ لا. ٌزٌه ، لّٕب ثزطج١ك 

، ٌزا ٠غت أْ ٠ىْٛ  ٠Aىْٛ الإخشاط ِٓ ٘زٖ الأّٔبؽ اٌغجؼخ ػشش ، فٟ ؽ١ٓ رىْٛ الأّٔبؽ اٌجبل١خ غ١ش 

لاخزجبس اٌشجىخ ، ؽظٍٕب ػٍٝ إخشاط ثبٌؼجؾ ٔفظ الإخشاط  MATLABإٌبرظ ٔبلظًب. ثؼذ وزبثخ سِض 

 اٌّطٍٛة.

 خٛاسص١ِخ الاخزجبس ٟ٘:       

0 .Y_intes )عّغ )ّٔؾ اخزجبس الإدخبي * الأٚصاْ إٌٙبئ١خ = 

 ٚ٘ٛ: y. الإخشاط ٘ٛ 0

 y_intest = >1إرا وبْ  0

 آخش 0-                 
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1. Y_intes=summation of (input testing pattern*final weights)   

2. The output is y which is: 

1 if y_intest >= 0 

                 -1    else 

 

 اٌزٞ ٘ٛ إخشاط الاخزجبس ثبٌؼجؾ ٔفظ الإخشاط اٌّطٍٛة. yٕ٘ب ، وّب روشٔب لجً أْ ٔؾظً ػٍٝ 

ٔغجخ إٌغبػ ٟ٘ ػذد  ٚ ثشىً ػبَ ، ٌّؼشفخ ِذٜ وفبءح اوزشبف اٌشجىخ ، ٠غت ؽغبة "ٔغجخ إٌغبػ".

الأّٔبؽ اٌّىزشفخ ثشىً طؾ١ؼ ػٍٝ اٌؼذد الإعّبٌٟ ٌلأّٔبؽ. ٚلإٔٔب ؽظٍٕب ػٍٝ إخشاط ثبٌؼجؾ ٔفظ 

 hit(0.)اٌشٟء اٌّطٍٛة ، ؽظٍذ ػٍٝ ٔغجخ 

 

 يُبلشخ انُزبئج -3

 وزجٕب ثؼغ الأٚاِش ٌشعُ ثؼغ اٌّؼٍِٛبد ِضً:               

 ٌٝ خلاي اٌؼٙٛد اٌّبئخ.الأٚصاْ اٌخّغخ الأٚ -0

( ، فٟ وً target-y_inاٌؾذ الألظٝ ٌٍخطأ ، ٚ٘ٛ اٌؾذ الألظٝ ٌٍم١ّخ اٌّطٍمخ ٌٍّزغٗ ) -0

 ػظش)فزشح(.

 .03اٌخطأ اٌّشثغّ ، ٚ٘ٛ ِشثغ رشث١غ ِمغَٛ ػٍٝ ِزٛعؾ  -1

 اٌؾذ الألظٝ ٌزغ١ش اٌٛصْ فٟ وً ػظش. -2

 الأٚصاْ إٌٙبئ١خ. -3

 

ِٓ اٌّؤاِشاد اٌزٟ ؽظٍٕب ػ١ٍٙب أدسوٕب و١ف أْ اٌؾذ الألظٝ ٌٍخطأ ، اٌخطأ اٌٛعطٟ ، ٚاٌؾذ  ٚ     

( ػٍٝ اٌزٛاٌٟ ػٕذ اٌزمذَ ٌلأٚصاْ. 2، 1، 0) الأشىبيالألظٝ ٌزغ١ش اٌٛصْ لذ أخفؼذ ع١ّؼٙب وّب فٟ 

مش٠جبً ثؼذ فزشح ِٓ ٠جذأ اٌزغ١١ش الأٚي ٌلأٚصاْ اٌخّغخ ثزغ١١ش ٍِؾٛظ ، ٌٚىٓ ثؼذ رٌه رظجؼ ِغزمشح ر

 (.0الأٚصاْ رزى١ف وّب ٘ٛ ِٛػؼ فٟ اٌشىً )
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 ؽمجخ 011(: أٚي خّغخ أصّبْ رغ١ش ػٍٝ 0شىً سلُ )
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 ؽمجخ 011(: اٌؾذ الألظٝ ٌٍخطأ ػٍٝ 0اٌشىً )

 

 ؽمجخ 011ِشثغ اٌخطأ فٛق (: ِزٛعؾ 1شىً سلُ )
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 ؽمجخ 011(: اٌؾذ الألظٝ ٌزغ١ش اٌٛصْ ػٍٝ 2شىً سلُ )

 

 

 (: اٌزؾف١ض إٌٙبئٟ ٌلأٚصا3ٌْشىً )
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 ثذء انؼًم   :  ثبَيبً  
 

ِٓ ِغّٛػخ  Aٌٍزؼشف ػٍٝ اٌؾشف  ٠Adaline neuralغزخذَ شجىخ  MATLABٌىزبثخ ثشٔبِغًب فٟ 

(. ٠زُ ػشع الأؽشف اٌّغزخذِخ ٌزذس٠ت اٌشجىخ فٟ A  ،E  ،I  ،O  ،Uِزٕٛػخ ِٓ الأؽشف )

 A" ٌغ١ّغ ل١ُ 1ثىغً. ٌزٌه ، ٠ؼ١ذ اٌجشٔبِظ اٌم١ّخ " 3*2ٛع ِٓ اٌظفؾبد اٌزب١ٌخ. وً ؽشف ِظٕ

 " ٌغ١ّغ اٌخلا٠ب اٌغ١ش ِفؼٍخ اٚ اٌغ١ش ٔشطخ.1-إٌشطخ فٟ اٌّظفٛفخ ٚاٌم١ّخ "

 

 انزذريت -1

ِٓ اٌزؾ١ض(. ػٍٝ  0ثىغً ، ٚ  3*2ِٓ  01ػٕظشًا ) ٠00زُ رمغ١ُ وً ؽشف إٌٝ ِظفٛفخ رزىْٛ ِٓ 

 عج١ً اٌّضبي ، اٌؾشف:

 

 [1 1- 1 1 1 1- 1- 1- 1- 1- 1- 1 1- 1- 1- 1 1 1 1- 1 1]زبثزٙب وـ: ٠ّىٓ و

 

 نجذء انزذريت , لى ثزهيئخ الأوزاٌ ػهً انُحى انزبني:

W = [ 0.02 0.02 -0.01 0.01 -0.03 -0.02 0.02 0.01 0.03 -0.01 -0.04 0.01 0.02 -

0.03 -0.02  0.05 0.01 0.01  -0.01 -0.04 0.04]; 

١ٌٚىٓ  ٔغزخذاَ ِؼذي اٌزؼٍُ إٌّبعتؽ١ش  ِذخلاً ، ٚٚاؽذ ٌٍزؾ١ض( 01ٚصْ ٌـ  01ٚصْ ) 00ٕ٘بن 

ؽمجخ )اٌؾذ الألظٝ(. ٚ ٠غت أْ  011ٌزشغ١ً اٌجشٔبِظ ٌّذح  (١ٌٚ0.0001ىٓ ) ٚاٌزغبِؼ (0.001)

 ٕٙب٠خ. أصٕبء رذس٠ت اٌشجىخ ، ٚٔمَٛ ثشعُ ِب ٠ٍٟ:ٔؾظً ػٍٝ أٚصاْ ِغزمشح فٟ اٌ

 ؽمجخ 011. رطٛس الأٚصاْ اٌخّغخ الأٌٚٝ ػٍٝ 0

 . اٌؾذ الألظٝ ٌّٕؾ اٌخطأ فٟ وً ػظش0

 ِشثغ اٌزشث١غ ٌىً ػ١ت. ِزٛعؾ 1

 . اٌؾذ الألظٝ ٌزغ١ش اٌٛصْ فٟ وً ػظش2

 سعُ الأٚصاْ إٌٙبئ١خ. 3
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 و الاخزجبرانزذريت  -2
 

-)الإخشاط =  A( ، ٚاٌجبلٟ غ١ش 0)٠غت أْ ٠ىْٛ إٌبرظ  Aٟ٘  01جبس اٌزب١ٌخ. أٚي غزخذَ أّٔبؽ الاخزٔ

0) 

 ِضلا

[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

[1 1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

[1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1]; 

[1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

[1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1]; 

[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1]; 

[1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

 

 Aنيسذ 

 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 
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[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1]; 
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[1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1]; 

[1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1]; 
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[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1]; 

[-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

 

 ثؼذ الاخزجبر , َزؼرّف ػهً َسجخ انُزيجخ و رنك يٍ خلال انزبني 

 

Hit Ratio ػذد اٌّشاد اٌزٟ رُ اوزشبفٙب ثشىً طؾ١ؼ/اٌؼذد الإعّبٌٟ ٌلأّٔبؽ = 

 

ِب  breiflyرمش٠ش ٠ٛػؼ اٌّؤاِشاد ، ٚٔغجخ اٌؼشة. فٟ اٌزمش٠ش ، ٚطف  ػٍٝ شىً ١ٌزُ رمذ٠ّٙب  

 ٠فؼٍٗ اٌجشٔبِظ ِٚبرا رؼٕٟ إٌزبئظ. 
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 (0)اٌٙذف:  Aّٔؾ اٌزذس٠ت: 
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 (1-)انهذف =  Eًَط انزذريت: 
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 (1-)انهذف =  Iًَط انزذريت: 
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 (1-)انهذف =  Oًَط انزذريت: 
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 (0-)اٌٙذف =  Oّٔؾ اٌزذس٠ت: 
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 يانكىد انُهبئ: ثبنثبً 

%% TRaining Part %% 

%% Training Patterns for Letter A %% 

a1=[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

a2=[1 1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

a3=[1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1]; 

a4=[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1]; 

a5=[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1]; 

%% Training Patterns for Letter E %% 

e1=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

e2=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

e3=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

e4=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

e5=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

%% Training Patterns for Letter I %% 

i1=[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

i2=[-1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

i3=[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1]; 

i4=[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1]; 

i5=[1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 1]; 

%% Training Patterns for Letter O %% 

o1=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

o2=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

o3=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

o4=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

o5=[-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

%% Training Patterns for Letter U %% 

u1=[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 
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u2=[-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

u3=[-1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

u4=[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

u5=[-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1]; 

w=[0.02 0.02 -0.01 0.01 -0.03 -0.02 0.02 0.01 0.03 -0.01 -0.04 0.01 0.02 -0.03 -0.02 0.05 0.01 0.01 -

0.01 -0.04 0.04];% Initials weights 

alpha=0.001;  %% Learning Rate   

tolerance=0.0001;%% Maximum Error 

x=[a1;a2;a3;a4;a5;e1;e2;e3;e4;e5;i1;i2;i3;i4;i5;o1;o2;o3;o4;o5;u1;u2;u3;u4;u5];%% Training Input 

Patterns Matrix 

t=[1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1]; %% Desired Target 

epoch=0;  deltaw=1; y_intest=0;deltawv=[];epochv=[];maxerror=[];mse=[]; wholeweightmatrix=[]; 

%% Introducing Variables 

while(deltaw > tolerance)  

  epoch=epoch+1; %% Epochs Counter 

  wchange=[]; 

     if epoch >100 %% To set maximum epochs of 100 

     break 

     end 

          for i=1:25 

              sum=0;z=0; 

                  for j = 1:21 

                      sum=sum+x(i,j)*w(j); %% Multiplication element by elenment and sum up them  

                  end 

y_in(i)=sum; 

wnew = w+(alpha*(t(i)-y_in(i))*x(i,:)); %% Updating The Weights With consideration Of Error 

which is (t-y_in) 

wchange(i,:)=wnew-w; %% tO COMPUTE The Weight Change which is the new whight minus the 

old weight 
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w = wnew; %% To update The Weights (w) With the new ones (Wnew) to be the initials for the next 

set of weights 

         end 

        maxerror(epoch)=max(abs(t-y_in));%% To compute the max error per epoch 

        msenum=(t-y_in).^2;% To compute the numerator of the mean square error 

                       for f=1:25 

                           z=z+msenum(f); 

                       end 

                    mse(epoch)=z/25;%% To divide Z ,which is the mean square error num, by 25 which is 

the # of patterns of each epoch 

                               for v=1:5 

                                   wholeweightmatrix(epoch,v)=w(v); 

                               end 

deltaw = max(max(abs(wchange))); %% To compute the maximum weight change 

deltawv(epoch)=deltaw; %% To form a vector of weight change to plot the figure(4) 

epochv(epoch)=epoch; %% To form a vector of epochs which is useful for plots 

 

wchange; 

end 

w; 

                         %%% Ploting Part %%% 

                          

figure(1),plot(epochv,wholeweightmatrix(:,1)) %To plot the first five weights over 100 epochs 

hold on 

          plot(epochv,wholeweightmatrix(:,2)) 

          plot(epochv,wholeweightmatrix(:,3)) 

          plot(epochv,wholeweightmatrix(:,4)) 

          plot(epochv,wholeweightmatrix(:,5)) 

figure(2),plot(epochv,maxerror) % To plot maximum error per epoch 
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figure(3),plot(epochv,mse) % To plot mean squared error per epoch 

figure(4),plot(epochv,deltawv) % To plot maximum weight change in each epoch 

figure(5),stem(w) % To plot final weights  

     

%% Testing Part %% 

testinput=[1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1; 

1 1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1; 

1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1; 

1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1; 

1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 1; 

1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 1; 

1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1; 
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-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1; 

1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1; 



 
35 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 -1 -1 1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1; 
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-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 -1 1 -1 -1 1 -1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 -1 1 1 1 -1 1 1 1 -1 -1 -1 1 -1 -1 1; 

-1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 -1 1 1 1 -1 1 -1 -1 -1 1 1; 

-1 1 1 1 -1 -1 1 1 -1 -1 1 1 1 1 -1 -1 -1 -1 -1 1 1]; %%% Testing input matrix 85 by 21 

 

for k=1:85 %% The # of testing Patterns  

    sum=0; 

    for s=1:21 

        

        sum=sum+testinput(k,s)*w(s); %% To multiply each testing pattern with the final weight and 

sum up the whole elements 

    end 

   y_intest(k)=sum;  % To find Y_in test which is going to be used to find y to compare it with the 

target t to see how well our network was trained 

         if  (y_intest(k)>=0) 

             y(k)=1; 

         else 

             y(k)=-1; 

         end 

end 

y_intest; 

y; 

%%%% Finding Hit Ratio %%% 

desiredoutput=[]; %% Introducing a desired o/p which is (1) for the first 17 testing patterns and (-1) 

for the rest of the 85 testing patterns 

for a=1:85 

    if a<18 

        desiredoutput(a)=1; %% To set a desired output (1) for the first 17 testing patterns 
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    else 

        desiredoutput(a)=-1; %% To set a desired output (-1) for the rest of 85 testing patterns 

    end 

end    

correctdetection=0; 

for q=1:85 

       if (y(q)==desiredoutput(q)) %% To compare the desired output and the output we got 

        correctdetection=correctdetection+1; %% To add up a one for each correct detection (when our 

output=desired output) 

       end 

end 

Hitratio=correctdetection/85 %% To compute the Hit Ratio which is the correct detected patterns over 

the total # of patterns which is 85 

if (Hitratio==1) 

    disp('EXCELLENT!! YOU GOT A TOTAL CORRECT DETECTION') 

end 
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 انخبرًخ 

 الاسزُزبجبد و انزىصيبد 

( ث١ٓ أسثؼخ Aفٟ اٌخزبَ ، لّٕب ثزذس٠ت شجىخ ػظج١خ ٚفمب ٌخٛاسص١ِخ أدا١ٌٓ ٌٍزؼشف ػٍٝ اٌؾشف )     

ّٔؾ ٚاخزجبس٘ب ِغ خّغخ ٚصّبْٔٛ ّٔؾ أؽشف أخشٜ. لّٕب ثزذس٠ت اٌشجىخ ِغ أّٔبؽ خّغخ ٚػشش٠ٓ 

الإخشاط اٌزٞ ؽظٍٕب ػ١ٍٗ ٘ٛ ثبٌؼجؾ ٔفظ اٌٙذف اٌّطٍٛة. ثبلإػبفخ إٌٝ رٌه ، رُ إعشاء  . ِٚخزٍف

ثؼغ اٌّؤاِشاد لإظٙبس ثؼغ اٌؾمبئك ٌزى١١ف الأٚصاْ ِضً رم١ًٍ اٌخطأ ػٕذ ص٠بدح اٌؾمت ػّٓ 

ؽذح ِٓ ششؽ١ٓ ٌٍزذس٠ت ٚثبٌزبٌٟ ، فمذ أصجزٕب رم١ٕخ اٌزؼشف ػٍٝ الأؽشف ِغ اٌشجىخ اٌؼظج١خ ثبػزجبس٘ب ٚا

 : ا٢ر١خ إٌزبئظ إٌٝ ٚرٛطٍٕباٌزطج١مبد اٌؼخّخ لأٔظّخ رظ١ٕف إٌّؾ 

 

 بدائّ ٠ّىٓ لا ٌٚىٓ وٍّبرٗ إٌٝ اٌغطش ٌزمط١غ اٌىٍّبد ث١ٓ غبدااٌفش ػٍٝ الاػزّبد بً دائّ ٠ّىٓ -1

 ثأعب١ٌت الاعزؼبٔخ ٠غت ثً ِمبؽؼٙب إٌٝ اٌىٍّخ ٌزمط١غ اٌىٍّخ ِمبؽغ ث١ٓ  ؽاشفاٌ الاػزّبد ػٍٝ

 .أخشٜ 

 اٌزمط١غ ػ١ٍّخ فٟ رزشوض ِشبوً ظٙٛس ثغجت ٚرٌه اٌخؾ ؽغُ ثبصد٠بد اٌزؼشف ٔغجخ رزٕبلض -2

 ٌٙب . اٌّىٛٔخ اٌؾشٚف إٌٝ اٌىٍّخ ِمبؽغ ِٓ

 ٌزؾذ٠ذ ثبٌجىغً اٌغطش ٚاسرفبع اٌخؾ ؽغُ ث١ٓ ا٢ر١خ اٌزغش٠ج١خ اٌزمش٠ج١خ اٌؼلالخ اعزخذِذ -3

 اٌّؼبٌغخ . صِٓ ٚاخزظبس اٌخؾ ؽغُ

 اٌزؼشف خطأ ل١ّخ ثضجبد اٌخطٛؽ أٔٛاع ع١ّغ فٟ خطٟ غ١ش ثشىً شفاٌزؼ ٔغجخ رزٕبلض -4

 .  5 – 0يٍ  اٌؼغ١ظ ٔغجخ ٚرغ١ش

 ٕٔظؼ ٌزا 01ٚثؾغُ  Simplified Arabic ٔٛع ِٓ وبْ اٌزؼشف ٔغجخ فٟ خؾ أفؼً إْ -5

  .اٌّغزمج١ٍخ ٚاٌّطجٛػبد اٌٛصبئك فٟ وزبثخ ثبعزخذاِٗ

 رؼبفش ٠زطٍت ػب١ٌز١ٓ ِٚٛصٛل١خ ٚثذلخ ٔذأٞ ٌغخ وب أؽشف ػٍٝ ٌٍزؼشف ػبَ ٔظبَ رظ١ُّ إْ -6

 اٌّششٚع . ٘زا ػٍٝ ٌٍؼًّ اٌّزفشغ١ٓ اٌجبؽض١ٓ ِٓ اٌؼذ٠ذ عٙٛد

 انزىصيبد 

 ٠ٛطٟ اٌجبؽش ثبلاِٛس اٌزب١ٌخ 

 .اٌزؼشف ػٍٝ ػٍُ ر١١ّض الأّبؽ ٚ الاعزفبدح ِٕٗ فٟ اٌؼذ٠ذ ِٓ اٌظٕبػبد ٚ اٌّؼبِلاد اٌزغبس٠خ  -0

 خ١ٍخ اٌؼظج١خ ٌٍزؼشف ػٍٝ أّبؽ اٌؾشٚف الاخشٜ . اعزىّبي اٌجؾش اٌؾبٌٟ ٚ رذس٠ت اٌ -0

 اعزىّبي اٌجؾش اٌؾبٌٟ ٚ رط٠ٛشٖ ١ٌشًّ ر١١ّض اٌؾشٚف ِٓ خلاي الاٚاِش اٌظٛر١خ . -1
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 يصبدر انجحث 

  انمرآٌ انكريى 

  انكزت انؼرثيخ 

د. ػجذ اٌؾ١ّذ ِؾّذ اٌؼجبعٟ ٚالاعزبر ؽبرُ اٌشّشٞ ،ِمذِخ فٟ اٌشجىبد اٌؼظج١خ  -0

 (.Spssبرٙب فٟ اٌؼٍَٛ الاعزّبػ١خ ثبعزخذاَ )  الاططٕبػ١خ ٚرطج١م

 انًمبلاد و انرسبئم انؼهًيخ 

ِؾّذ شؼ١ت لششٟ ،ٔظبَ اٌزؼشف ػٍٝ الاسلبَ اٌّىزٛثخ ثخؾ ا١ٌذ ثبعزخذاَ اٌشجىبد  -1

 .0100د٠غّجش 9اٌؼظج١خ )ِمبٌخ ػ١ٍّخ(، 

ٌّٝ اوشَ ػجذالله اٌظفبس ، ر١١ّض اٌٍٙت فٟ اٌظٛس اٌشل١ّخ اٌٍّٛٔخ)سعبٌخ غ١ش  -2

 ،و١ٍخ ػٍَٛ اٌؾبعجبد ٚاٌش٠بػ١بد ،عبِؼخ اٌّٛطً .0111ِٕشٛسح(،

  انًصبدر الاجُجيخ 

1- Keinosuke Fukunaga, (1990) Statistical Pattern Recognition, 

Morgan Kaufmann, ISBN 0-12-269851-7 

2- Said , H .E .S .Tan T . N. and Baker, K.D. ,1998,”Personal 

Identification Based on Hand writing”, pattern Recognition , 

vol.33 , no.1 . 

  انًىالغ الانكزروَيخ 

1- Multivariate Analysis and Pattern Recognition Team or 

http://www.mvapr.co.nr 

2- https://ar.wikibooks.org 

3- http://www.khoranat.alqosh.com 

4- http://bekcom.wordpress.com 
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